Learning Profile Identification Based on the
Analysis of the User's Context of Interaction

L. A. M. Zaina, G. Bressan, Jose F. Rodrigues Jr. and M. A. C. A. Cardieri

| EEE Copyright:
http://ieeexplor e.ieee.or g/xpls/abs all.jsp?ar number =6030999& tag=1

Abstract — One of the e-learning environment goal is to attend the individual needs of students during the learning process. The
adaptation of contents, activities and tools into different visualization or in a variety of content typesis an important feature of this
environment, bringing to the user the sensation that there are suitable wor kplaces to his profile in the same system. Nevertheless, it
is important the investigation of student behaviour aspects, considering the context where the interaction happens, to achieve an
efficient personalization process. The paper goal is to present an approach to identify the student learning profile analyzing the
context of interaction. Besides this, the learning profile could be analyzed in different dimensions allows the system to deal with the
different focus of the learning.
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I. INTRODUCAO

PERSONALIZACAO de ambientes de aprendizagem eletronica de acordo com as preferéncias e gostos do usuério tem
sido alvo de investigacéo nos Ultimos anos. O perfil de aprendizagem deve ser identificado através da observacdo e andlise
de elementos rel evantes ao escopo de aprendizagem[4].

Através do acompanhamento das interagtes do aluno verifica-se que os € ementos observados abordam diferentes dimensdes
do perfil do aluno, como por exemplo, suas preferéncias em participar de atividades em grupo, de estudar a partir de diferentes
formatos de midias, entre outros. Devido aisto € importante que a classificacdo do perfil ndo sga feita sob um Unico aspecto.

O objetivo deste trabalho € apresentar uma abordagem paraidentificacdo do perfil de aprendizagem de um estudante através
da andlise do contexto da interagdo. A partir da modelagem de elementos relevantes para a identificagdo estes sdo organizados
em diferentes contextos. Cada contexto é analisado individual mente para depois entéo, classificar o perfil de aprendizagem do
estudante sob diferentes aspectos.

O artigo esta organizado da seguinte forma: a secdo |1 discute a proposta de categorizacdo do perfil de aprendizagem; a
abordagem para identificacdo do perfil é apresentada na se¢@o I11; a secdo |V apresenta a validacdo da proposta e a segéo 1V
realiza as conclusdes.

II. CATEGORIZACAO DO PERFIL DE APRENDIZAGEM

O perfil de aprendizagem é refletido através de agbes que séo realizadas por um aluno a partir de um estimulo que ele
recebeu do ambiente em que estd interagindo. Considerar as multiplas visdes sobre o comportamento do aluno contribui para
gue um ambiente de aprendizagem possa atender de maneira mais personalizada as necessidades do estudante.

A. Perfil e Edtilo de Aprendizagem

Nos ambientes de aprendizagem eetronica é fundamental se obter informagdes sobre o perfil de um aluno para que sga
possivel haver uma personalizagdo do comportamento do ambiente em relagéo as necessidades do alung[6]. O perfil do aluno é
determinado através de elementos, tracos que permitem ressaltar as caracteristicas basicas deste aluno, permitindo que de
possa ser identificado a partir destas caracteristicas, como por exemplo: sua identificacdo pessoal, suas preferéncias pessoais e
sociais, seu perfil de aprendizagem, seu conhecimento sobre determinados assuntos, etc [9]. Um dos e ementos que compdem o
perfil do aluno e que pode dar suporte ao processo de ensino-aprendizagem € o perfil de aprendizagem. Um estilo de
aprendizagem esta relacionado as estratégias que um aluno tende a aplicar com fregiiéncia a uma dada situacéo de ensino.
Cada individuo pode se encaixar em diferentes estilos que fazem com que ele adote atitudes e comportamento que se repetem
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em diferentes momentos e situagbes [11].

Existem diversos modelos que descrevem modos de classificar um aluno em um determinado estilo de aprendizagem. A
Tabela | apresenta os principais modelos, bem como a principal caracteristica de cada um com exemplos de trabalhos que
aplicaram os modelos [2],[11].

O perfil de aprendizagem é parte integrante do modelo do aluno que é uma representagdo formal e explicita do perfil do
aluno. O modelo do aluno tem como caracteristica principal organizar as informagdes que identificam o perfil de um aluno de
forma que estas possam ser interpretadas por um ambiente eletrénico [9][10].

A. Categorizacdo do Perfil

Este trabalho propde que 0 modeo do aluno (Tabela Il) apresente ndo s6 informagtes pessoais do aluno, bem como suas
preferéncias de aprendizagem (organizadas através de categorias) e caracteristicas tecnol égicas rel acionado ao acesso do aluno.
As categorias de preferéncias irdo refletir o comportamento do aluno dentro do ambiente de aprendizagem eletrénica em
diferentes dimensdes[3].

O mode o propde que as preferéncias do estudante sgjam divididas em categorias que sdo baseadas no model o proposto por
Felder e Silverman [10]. A adogdo de tal modelo foi feita porque 0 mesmo ja foi amplamente usado e vadidado para o dominio
do ensino de engenharias, que € o dominio de interesse para aplicacdo desta proposta.

TABELA |

MODELOS DE ESTILOS DE APRENDIZAGEM, SUAS DIMENSOES E CARACTERISTICA PRINCIPAL,, E TRABALHOS QUE APLICAM ESTES ESTILOS

Modelo de Estilo
de Aprendizagem

Dimensdes

Caracteristica Principal

Exemplos de Aplicacao do Modelo

Myers-Briggs Type
Indicator (MBTI)

Extrovertido/Introvertido
Sensorial/Intuitivo
Racionais/Emocionais
Julgadores/ Perceptivos

Para cada dimensdo ha uma
caracteristica dominante.

Soles e Moller [14]apresentam um sistema de
aprendizagem eletrdnica que disponibiliza atividades
(materiais e ferramentas) de acordo com o modelo de
Myers-Briggs.

Kolb’s Experiential
Learning Model

e Nao Focado (Diverger) = Concreto +
Reflexivo

e Assimilador (Assimilator) = Abstrato +
Reflexivo

e Focado (Converger) = Abstrato + Ativo
e Acomodador (Accomodator) =
Concreto + Ativo

O estudante possui uma dimensao
que se sobressai sobre as demais.

Uma experiéncia utilizando o modelo de Kolb para
acompanhar os alunos através de duas situagfes: uma
com aprendizagem online, outra com aprendizagem
tradicional, foi apresentada por Lu et al [16].

Honey and .

Mumf{)rd‘s e Ativistas A plataforma AHA! apresentada por Stash et al.[15]
Learning Stvles o Reflexivos Resume o modelo de Kolb em | apresenta uma ferramenta de autoria que permite que
Questignngire e Teobricos quatro dimensdes bem definidas. sejam relacionados, manualmente, os estilos de

(LSQ) e Pragmaticos aprendizagem aos materiais durante sua catalogagéo.
- O hemisfério do cérebro que é
. e Tedrico ) . - . A S .
Herrmann Brain o EEEERERSE dominante é influenciado | Uma experiéncia com a utilizag&o de tecnologias para
Dominance o 9 d socialmente (ensino, experiéncia | aprendizagem empregando o modelo foi realizada por
Instrument o o'r’ . de vida, influéncias culturais) e ndo | Lumsdaine et al. [17]
e Humanitario geneticamente.
! e Sensorial/Intuitivo
Felder-Silverman ) ) ) Fanzone et al [18] apresenta uma ferramenta que adota
) e Visual/Verbal Existe um elemento dominante ) . :
Learning Style Ativo/Reflexivo ara cada dimensao 0 modelo realizando o relacionamento entre o estilo de
Model ® Se“(;uencial);global P ’ aprendizagem e os materiais oferecidos aos alunos.
L]

TABELA I
MODELO DO ALUNO PROPOSTO
Componentes Atributos Caracterizagédo
e a Os dados pessoais se
0 ldentificaggo caracterizam por conter
Informagdes | o Nome h np )
: - as informagdes pessoais
Pessoais o Grau de escolaridade
= do aluno que raramente
o Curso de formagéo =
séo alteradas.
= O perfil de aprendizagem
PETOEREEE é definido através de
CETERES categorias de
Perfil de (?e Formato- preferéncias, que
Aprendizagem Preferéncias Apresentacao | permitem wsual'lzar o
perfil de aprendizagem
Participacdo | do estudante em
do Aluno diferentes dimensdes.




Sao exemplos de
restricdes tipo de
equipamento, conexdo de
rede, sistema
operacional utilizado, etc.
Este € um elemento
opcional no modelo do
aluno.

Tecnologia Restricdo Tecnoldgica

O objetivo é agrupar as preferéncias que estéo relacionadas a diferentes tipos de observagfes e comportamentos que podem
ocorrer durante o acompanhamento das interagdes do aluno. Além de estar associada a um estilo de aprendizagem, cada
categoria também se relaciona aos métodos de ensino que podem ser aplicados quando o aluno é classficado em um dado
estilo. As categorias possuem estilos de aprendizagem antagonicos.

A Tabela Il apresenta o detalhamento das categorias de preferéncias propostas bem como a relacdo entre as categorias, 0s
estilos de aprendizagem, seus respectivos métodos de ensino e os elementos do ambiente de aprendizagem eletrénica que
fornecem dados relevantes sobre o comportamento do estudante. As relactes foram realizadas considerando as descricdes dos
estilos reportadas pelo model o proposto por Felder e Silverman [11].

IIl. IDENTIFICACAO DO PERFIL A PARTIR DA ANALISE DE CONTEXTO

O comportamento de um estudante em um ambiente de aprendizagem eletrénica pode ser observado através do
acompanhamento de suas interagbes com o ambiente. A andlise dos dados produzidos durante a interacdo do estudante € uma
tarefa &rdua, pois muitas sdo as agles e reagdes que o estudante realiza. Faz-se necess&rio analisar os dados sob diferentes
contextos.

De maneira mais genérica pode-se definir contexto como um conjunto de condigdes relevantes e influéncias que
possibilitam a compreensdo de uma situacdo[8]. O contexto da interacdo de um processo de aprendizagem deve descrever o
momento atual de um dado aluno relacionando este com um dado componente do ambiente incorporando a estas informacdes
ndo s6 dados sobre o ambiente, mas também dados sobre os dispositivos utilizados e sobre o perfil do aluno que esta
interagindo [8]. Uma model agem do contexto da interacdo auxilia no processo de andlise dos dados da interacéo.

A. Modelo Contextual da Interacéo

Um Modelo Contextual da Interacdo (MCI) do aluno é definido a partir de caracteristicas relevantes que devem ser
consideradas para que sga possivel classificar o aluno em um perfil de aprendizagem [3]. Este modelo é varidvel de acordo
com o ambiente de aprendizagem eletrnica o que faz com que os dementos a serem considerados também sgam
diferenciados.

TABELA 11
CATEGORIAS DE PREFERENCIAS
SIS el3 Caracteristicas Estilos de Métodos de Preferéncias do estudante em ambiente de aprendizagem eletronica
Preferéncias Aprendizagem Ensino
) e Gostam de praticar seus conhecimentos através de auto-avaliagdes.
Esta relacionado a como Sensorial Concreto e Gastam tempo com exemplos praticos.
Percepgéo g aolgr:jc;ree;:rté?c?ozonfrudo, e Gostam de exercicios que se referem a fatos como estudos de caso.
P I P . e Gostam de estudar através de contetdos explicativos.
exemplo. Intuitivo Abstrato . )
e Gostam de exercicios que envolvem conceitos.
e Tem preferéncia por acesso a materiais no formato de imagens, videos, etc.
Visual Visual
Estéa relacionado a forma
Formato- | como o conteldo & « Usam com freqiiéncia o férum tanto postando como visitando as mensagens
Apresentacédo | apresentado, tipos de de um topico
midias, por exemplo. Auditivo Verbal . L L )
P P e Realizam mais visitas a materiais do tipo texto que em outros formatos.
e Gostam de exercicios dissertativos.
e Gastam mais tempo em exercicios do que em outros elementos.
e Realizam auto-avaliagdes com freqiiéncia, mas ndo gastam muito tempo
Representa o quanto o Ativo Ativo refletindo sobre o resultado desta (visualizando o gabarito).
Particinaca g'unotgﬁ’jtz de participar « Nao gastam muito tempo visualizando materiais explicativos ou exemplos.
zroli\'ﬁj angoao Iig:rgr:\gaas:;’r:;gef:ssu' e Costumam postar muitas mensagens em féruns.
refletir mais tempo sobre d- Gosbtam de refletir sobre os resultados das auto-avaliaces (visualizagdo
’ ) os gabaritos).
um dado assunto. Reflexivo Passivo 9 ) ) ] i "
e Preferem estudar através de contetdos do que a partir de exercicios.
e Preferem ler a postar mensagens em um férum.

Este trabalho propde que o MCI sga organizado em consonancia com o Modelo do Aluno, mais especificamente
relacionando o componente Perfil de Aprendizagem com as caracteristicas consideradas durante a interagdo. Cada uma das
categorias que retratam as preferéncias do aluno (Percepcdo, Formato-Apresentacdo do Contelido e Participacdo do Aluno) é



considerada um contexto diferente da interag@o e € composta por itens rel evantes aguel a dimensdo, denominados de el ementos
contextuais. Um elemento contextual caracteriza-se como uma porc¢do da informagdo que auxiliard o entendimento de um
contexto [19].

Considerando 0 ambiente da interacdo esta proposta ird observar 0s componentes existentes em um Sistema de
Gerenciamento da Aprendizagem (LM S — Learning Management System). Os LM S sdo ambientes integradores de ferramentas
com o propésito de prover mecanismos e ferramentas que suportem o aprendizado e etrénico na Web [7]. Um LMS possui um
padrdo de componentes que sao usualmente monitorados. Através dos dados monitorados sobre estes componentes € possivel se
obter resultados a respeito de diferentes dimensdes de comportamento de um aluno[5],[12].

A Tabela IV apresenta os possiveis itens que podem ser monitorado por um LMS e seu respectivo componente gerador da
informagao, que sdo considerados relevantes e que possuem aderéncia ao model o proposto por Felder e Silverman na andlise do
perfil de aprendizagem de um aluno.

Os itens monitorédveis sdo considerados como parte que compde um elemento contextual. Um elemento monitorével pode
estar associado a mais de um elemento contextual. A andlise de um conjunto de elementos contextuais € que determina um
contexto dainteracdo nas diferentes dimensdes do perfil de aprendizagem do aluno.

TABELA IV
ELEMENTOS DO LMS RELEVANTES PARA A IDENTIFICAGCAO DO PERFIL DE APRENDIZAGEM DO ALUNO
COMPONENTE A
DO LMS ITEM MONITORAVEL
IM1. Numero de postagens de mensagens
realizadas pelo usuario em um tépico.
C1. Férum de IM2. Numero de acessos a leitura a mensagens
discussao postadas por outros usuarios em um tépico.
IM3. Tempo gasto com a leitura de mensagens de
um topico.
IM4. Tipo de contetido que 0 usuario acessou
C2.Disponibilizagéo (exemplo, teoria, introdugéo).
de contetdos IM5. Tempo gasto durante o acesso ao contetdo.
(Material) IM6. Tipo de arquivo do material (som, texto, video,
simulagao, figura, etc).
IM7. Tipo de exercicio que acessou (dissertativo,
C3.Exercicio estudo de caso, testes).
IM8. Tempo gasto no exercicio.
C4. Questionario IM9. Realizacédo de uma auto-avaliagéo.
(Auto-Avaliagéo) IM10. Tempo gasto na visualiza¢é@o do gabarito.

Os elementos contextuais sdo compostos pelos dados who, what, where, when e how [1], onde: o who identifica o
participante que esta interagindo; o what descreve o item monitoravel considerado pelo elemento contextual; o where descreve
o componente do LMS (Tabela IV) que prové ainformagéo; o when indica a data e hora em que o item foi monitorado e o how
contém a funcdo que permite se obter o dado apresentado pelo what, ou sgja como o e emento é analisado. Os dados who e
when sdo obtidos durante a interacdo do usuario. A sintaxe de cada el emento contextual é dada por (1).

ECi(who, what, where, when, how) (@)

Um exemplo de formalizacdo de elemento contextual € apresentada a seguir. O elemento contextual € 0“tipo de midia que o
usuario acessou” (IM6) que esta relacionado ao componente do LM S “Disponibilizagdo de Contelidos’ e que tem uma funcao
gue determinada o resultado da andlise deste demento (f (IM4)).

ECy(?, IMB, C2, 2, f(IM6))

Formalmente o MCI é composto por um conjunto de elementos contextuais organizados através das categorias de
preferéncias (contextos), conforme formalizagéo (2).

MCI = { EC | EC € CategoriaPerfil;; AND 2
EC(what) € Item Monitoravely; },
ondei={1,..,.3} ej={1,..,n}

Os elementos contextuais que compdem um contexto serdo analisados em conjunto na etapa de identificacdo do perfil de
aprendizagem para cada categoria de preferéncia.



B. Avaliacdo do Contexto e Identificac&o do Perfil

A avaliacdo do contexto é composta por duas etapas. Na primeira € realizada a consolidacdo dos dados obtidos através do
acompanhamento do aluno durante sua interagdo no ambiente de aprendizagem eletrénica. Na segunda é realizada a
classificacdo do perfil de aprendizagem a partir dos dados consolidados, utilizando as regras de contexto para andlise de cada
contexto e para identificagdo do perfil de uma determinada categoria. A Fig. 1 apresenta a dindmica da identificacdo do perfil
de aprendizagem através da andlise do contexto da interagao.

| whe | lesson

P! v
EC
Consolidader “_EC consolidads
- 538

Recuperm

-l e ——x

e P wha
Dados
M |, Consolidados

- Ec1, ’
Dados
onitorados
_ Analisar | dadas””
e Classificador ©~ Contexto |
Atualica categorias 3 e - -
Modelodo | deprefarineias | 92 Perfil . onipiear Regras de
Aluno perfil Busca '

Figura 1. Identificag8o do perfil através da analise de contexto

O Consolidador receberd o dado de quem esta sendo avaliado (who) e a licdo (lesson) em que os dados devem ser
considerados. Para cada elemento contextual pertencente ao MCl ser&@o acessados os dados monitorados de maneira que estes
possam gerar informacgdes consistentes a respeito do contexto. Um elemento contextual indica o que (what) um componente do
LMS (where) pode gerar de informag&o durante o momento de interacdo (when) para um determinado usuério (who). Durante a
consolidagéo é executada a fungdo que especifica como (how) um elemento contextual deve ser avaliado.

O who e a lesson sdo passados como parémetros para a funcéo de consolidacao, pois estes €l ementos sdo variaveis de acordo
com quem interagiu e em que licdo esta interacdo ocorreu. Como resultado € gerado um repositério com os dados consolidados.

Ap6s a consolidaco, € realizada a andlise de cada contexto. Esta andlise € realizada através de regras de contexto que
retratam as particul aridades de cada contexto. Uma regra € dependente de el ementos contextuais que fazem parte do contexto a
gue ela pertence. Ela depende dos resultados obtidos pela consolidagdo de uma ou mais regras. O conjunto de regras deve ser
executado para cada estilo antagbnico que compde uma categoria. Por exemplo, para o contexto da “Percepcdo” devem ser
executadas as regras tanto para o estilo “sensorial” quanto para o “intuitivo”. A Tabela V descreve o que cada regra avalia
dentro de um contexto.

Depois disto € verificado a qual estilo o aluno esta mais proximo. Para classificar o aluno em um estilo o Classificador de
Perfis adotara o algoritmo denominado de Vizinhos mais Proximos (k-Nearest Neighbor) [13].

Primeiro é verificado o conjunto de regras de um determinado contexto para um estilo. Para cada regra é avaliado se o
resultado desta estd de acordo com o estilo analisado no momento, conforme regras e resultados apresentados na Tabela V. Por
exemplo, para o estilo “Sensorial” para o contexto de “Percepcdo”, quando aregra R, € analisada é verificado se a mesmatem
o resultado diferente a“exemplo’. Caso isto sga verdadeiro é adicionado “1” aofator distancia, pois significa que o resultado
desta avaliagdo esta distante deste estilo. Quando o resultado é igual ndo ha adicdo de valores, pois significa que o resultado
estd proximo, ou sga, que o fator disténcia para esta regra € “0”. Ap0s executar cada regra do contexto para cada estilo é
verificado qual dos edtilos possui 0 menor fator distncia. Este estilo atualizard 0 moddo do aluno na categoria
(CategoriaContexto) ao contexto que foi analisado. Quando o fator distancia for igual para os dois estilos e for igual a “0”
significa que neste contexto podem ser considerados os dois estilos. Porém se forem iguais mais com valor diferentes de “0”
este contexto ndo serd considerado, pois a identificacdo para este contexto néo teve parametros suficientes para analise.

A atualizacdo do modelo do aluno com os perfis encontrados como resultados sob diferentes dimensdes constituem na
finalizagdo do processo de classificacdo de perfis. A partir do perfil categorizado o ambiente de aprendizagem e etrénica pode
oferecer ao aluno diferentes contelidos, visualizactes e ferramentas de maneira que estes sgam aderentes ao perfil encontrado.

IV. VALIDACAO DA PROPOSTA

A abordagem proposta foi aplicada em um experimento realizado na disciplina de Fisica | para os cursos de Engenharia
Civil, Engenharia da Computacdo e Engenharia Elétrica de uma faculdade de engenharia no ano de 2010. O propdsito do
experimento foi identificar o perfil dos 297 alunos que utilizaram um ambiente de aprendizagem e etrénica como apoio as
aulas presenciais do curso de Fisica |. Os dados utilizados foram coletados do sistema Moodle [20] ambiente que os alunos
utilizam nas atividades de apoio presencial. Para cada contexto (Tabela V) foram avaliados os diferentes itens de contexto



segundo o algoritmo proposto. Nao foram considerados no experimento os itens monitorave's referentes ao contexto Forum
(IM1, IM2 e IM3) ja que os alunos ndo utilizaram este recurso durante a participag¢do no curso.

TABELAV
ELEMENTOS CONTEXTUAIS X CONTEXTOS DO PERFIL DE APRENDIZAGEM
RESULTADO
CONTEXT TIPO DE
REGRAS (R([l]) ITEM DA REGRA
(0] PERFIL
(RR[I)
_ . TP1=
Ri: Verifica se o aluno RR = realizou Sensorial
realizou uma auto- IM9 RR: = ni
avaliacéo 1= Ndo TP2= Intuitivo
realizou
° R2: Verifica o tipo de RR2= TP1=
kiR contetido mais M4 exemplo Sensorial
g .
3 ac;essad(')j, considerando e IM5 RR; = teoria e v
E o tempo de acesso. ou introducdo 2=
RR3 = estudo
: ifi ipo d de caso ou TPa=
Rs: Vgr! ‘ca o tipo de Sensorial
exercicio mais M7 testes
acessado, considerando e IM8
o tempo de acesso. R_R3= ) TP,=Intuitivo
dissertativo
RR1 = néo
possui
regularidade TP1= Visual
- M1,
R1: Verifica acessos ao M2 e de acessos
férum diarios
IM3 -
o RR1 = possui
% acessos TP2= Verbal
% diariamente
;3) " . RRz= video
5 R2: Verifica o tipo do ou figura ou TP1= Visual
< arquivo do material mais IM5 e simulagao
% acessado, considerando IM6
S o tempo de acesso. RR2=texto oU | p _ \/erpal
S som
w
R3: Verifica o tipo de RR3 = testes TP1= Visual
exercicio mais IM7e | RRs=
acessado, considerando M8 dissertativo ou TP, = Verbal
o tempo de acesso. estudo de
caso
- ; RR1 = — A
R1: Verifica 0 maior M5 e exercicios TP1= Ativo
tempo de acesso entre M8
exercicios e contetidos. RR1 = TP2=
contetidos Reflexivo
R2: Verifica se o aluno RR2 = realizou TP1= Ativo
realizou uma auto- IM9 — =
avaliag&o. RRZ_ = nao TP2= .
realizou Reflexivo
R3: Compara o tempo RR3=
gasto na visualizagéo do visualizagao TP1 = Ativo
o : B
ke gabarito da auto- IM5 e gabarito
g avaliacdo com o tempo IM10
S gasto com contetidos e RR3= TP, =
E retorna o maior. contetdos Reflexivo
R4: Compara o nimero RRu=
de postagens do aluno At_ TP1= Ativo
em um férum com o M1 postagem
nimero de acesso mais ’
. IM2 e
tempo gasto para leitura
IM3
de mensagens de outros
usudrios e retorna o TP, =
- i . 2=
mais frequente. RR4 = leitura Reflexivo

Apbs a execugdo do algoritmo observou-se a distribuicdio de alunos por Contexto conforme apresentado na Tabela V1.
Verificando a distribuicdo observou-se que hd uma predominancia dos perfis Sensorial, Visual e Ativo para os contextos
Percepcéo, Formato-Apresentacéo e Participacdo do aluno, respectivamente. Os docentes do curso de Fisica | acreditam que os
alunos necessitam de métodos de ensino visuais e concretos, porque essa é uma disciplina que esta noinicio do curso onde o
aluno ainda tem dificuldades em trabalhar com questfes abstratas. Também é uma particularidade do aluno de engenharia ter
uma postura mais ativa em atividades de contexto de Participacdo. Estas caracteristicas foram evidenciadas no trabalho de
Felder e Silverman [11]. A partir do resultado obtido os docentes do curso de Fisica | verificaram a necessidade de desenvol ver
atividades que promovessem uma participacdo mais ativa dos alunos. Atividades de discussdo em férum foram acrescentadas
nas atividades do semestre | etivo seguinte.



TABELA VI
DISTRIBUIGAO DOS ALUNOS PELOS CONTEXTOS

TIPO DE

CONTEXTO PERFIL NUMERO DE ALUNOS ‘
Intuitivo 37
Percepcéo
Sensorial 260
Formato- Verbal 51
Apresentacéo Visual 246
o Reflexivo 7
Participagéo
Ativo 290

V. CONCLUSAO

A identificac8o do perfil de aprendizagem do estudante auxilia o processo de ensino-aprendizagem, pois estimula o aluno
através da adocdo de conteldos e ferramentas que estgjam em consonancia com as preferéncias de interagdo dele. Também é
um guia fundamental para a personalizacdo do ambiente de acordo com o perfil do estudante. Dentro do escopo de um
ambiente de aprendizagem el etrénica faz-se necesséario adotar mecani smos que permitam analisar as preferéncias do estudante
de acordo com as agles e escolhas feitas por ee.

Para relacionar as categorias de preferéncias e o comportamento do aluno que foi observado, este trabalho propds a adogéo
da visdo contextualizada da interagdo. Através dela sdo definidos el ementos considerados relevantes para a andlise do contexto
através do Modelo Contextual da Interagcdo. Cada elemento de contexto se relaciona a uma informagao monitorada que é obtida
através da interacdo do estudante com um componente do ambiente de aprendizagem eetronica. Porém, esta informagZo,
normalmente encontra-se em seu estado bruto. A consolidagdo das informagdes a partir dos elementos de contextos pré-
definidos permite se obter uma maior aderéncia entre o que foi coletado e as informagdes necessarias para identificacdo do
perfil.

Para finalizar o processo de classificacdo do perfil as regras de contexto sdo executadas considerando as informactes
consolidadas de acordo com o contexto que esta sendo analisado num dado momento. Ou sgja, a classificagdo do perfil foca a
avaliagdo no conjunto de informagdes que contribui para identificacdo dos perfis. Obtendo ao final as multiplas dimensdes
sobre o perfil do estudante. Embora o método proposto traga vantagens na andlise do perfil através de dimensdes uma
desvantagem esta na coleta dos dados e transformacdo destes para serem analisados. Os ambientes de aprendizagem possuem
diferentes model os de armazenamento dos dados de acesso dos estudantes o que dificulta a criagdo deum componente genérico
a todos para a avaliagdo do contexto. Ou sga, a avaliagdo de cada item monitordvel passa a ser dependente do ambiente de
aprendizagem.

Um trabalho futuro que sera realizado € aplicar a proposta na aprendizagem ubiqua. Um ponto importante agregado ao
perfil de aprendizagem do aluno sera o dispositivo que ee esta utilizando no momento da interagdo e como este pode
influenciar em suas escolhas e preferéncias.
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